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L’ obiettivo di questo studio
¢ quello di sviluppare un metodo
non 1nvasivo per poter stimare la
concentrazione ematica di

emoglobina.
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Dataset

73

Classe Condizione

Sicuro Hb > 11+ 0.5
Incerto 11-05< Hb< 11+ 0.5

Rischio Hb <11-0.5

B Rischio ®Incerto M Sicuro
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= (Obiettivo dello studio

= Raccolta dei dati CODICE R G B L* a* b* Hb CLASSE
= Paradigmi di PUBEEISERS 176.82 14657 121.57 6321 7.78 17.54 85  RISCHIO
DORSPRAEA 15562 12555 107.18 5533 885 1435 86  RISCHIO
M BESIBES 167.65 123.8 8699 557 1251 2665 89  RISCHIO
DOLN ISR 12431 90.16 920 4227 1437 457 10.6 INCERTO
DOV SRMEAEA 210.13 13076 1000 62.77 2731 29.63 10.7 INCERTO
DOIPBKNPAEA 203.04  162.05 171.46 70.83 165 0.88 10.8 INCERTO
" Risultati sperimentali NS LA SEAN 207.75 13592 1127  63.71 247 23.65 14.6 SICURO
= Conclusione e sviluppi NESHSTBEAN 21248 13427 13636 64.54 30.11 11.63 14.6 SICURO
TS PRESEN 190.64 81.66 7336 49.34 4293 2691 148 SICURO

apprendimento
= Algoritmi di
classificazione

= Fase di progettazione
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Obiettivo dello studio Classificazione
R lta dei dat; Apprendimento

aecottaderdati supervisionato
Paradigmi di .

Regressione
apprendimento ]
Apprendimento
Algoritmi di i o
classificazione supervisionato :
Clustering
Fase di progettazione
Risultati sperimentali A.pprendilinfanto
semi-supervisionato,

Conclusione e sviluppi pet rinforzo

futuri

(%3

mpara dagli esempi a migliorare le proprie prestazioni per la
gestione di nuovi dati provenienti dalla stessa sorgente”

(Mickey 91)
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Obiettivo dello studio

Raccolta dei dati

Paradigmi di Statistici Strutturali

apprendimento

Algoritmi di Berassion N B Basati sulle Bagatl sulla
. ) regole distanza

classificazione

Fase di progettazione

: Decision
: : : Tree
Conclusione e sviluppi

Risultati sperimentali

futuri




=  Obiettivo dello studio

= Raccolta dei dati

= Paradigmi di
apprendimento

= Algoritmi di
classificazione

= Fase di progettazione

= Risultati sperimentali

= Conclusione e sviluppi

futuri

s WEKA

The University
of Waikato

sy UNIVERSITA aa_m. b
i Tf\ ]l){GLI STUDI DI BARI
G ALDO MORO

Explorer: ambiente che consente di esplorare 1
dati attraverso 1 comandi Weka:

Preprocess permette di caricare 1 dati da una
base dati o da un CSV e di applicare dei filtri ai
dati

Classify applica algoritmi di classificazione e
regressione

Cluster permette di usare tecniche di clustering;
Associate cerca di estrarre delle Regole di
associazione

Select attributes esegue degli algoritmi che
permettono di valutare gli attributi in base alla
loro utilita per la classificazione

Visualize visualizza un Grafico di dispersione

9
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/**
* Build a classifier that takes in input
= QObiettivo dello studio * @paran Path:
* the path of training file.arff
= Raccolta dei dati [ Bthrous Exception

public ClassifierSystem(String PathTrainingSet) throws Exception {[]

= Paradigmi di

/**
(1. * Method that make prediction by using all classifier type
apprendimento X
I)I) * @throws Exception
*/
[ ] 1Axlgg()ritllli (1i public void makePrediction(String PathPredictionSet) throws Exception {[]

X . /**

ClﬁSSlﬁCElZlone * Method that make prediction by using the input options

*
* @param option

= Fase di progettazione */

public void makePrediction(String PathPredictionSet, String[] option) throws Exception {[]

= Risultati sperimentali I
* Method that change the used Data set
= Conclusione e sviluppi * @param path
* @throws Exception
*/
filtllri public void loadTrainingSet(String PathTrainingSet) throws Exception {[]

public String[] getClassificatorsList() {[J

public HashMap<String, Double> getAccuracy() { N
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Classification

C:\Users\sdeco\Deskiop\TrciningSet_40-L-45.crff

Prediction

C:\Users\sdeco\Desktop\DataSetTesi\PredictionSet.arff

Classificators List Classification attribute list

select all select all
OneR ()R -
DecisionTree G
KNN B
AdaBoost L
LogitBoost a*
NaiveBayes b*

Get Accuracy
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Prediction attribute list

select all

Make Prediction

WIWI he

11



492 UNIVERSITA b
%" DEGLISTUDI DI BARI e?‘“‘ Ak
&>’ ALDO MORO

* Obiettivo dello studio n-fold cross validation

= Raccolta dei dati

= Paradigmi di Tes'tfat’ %~ Training data
apprendimento teration 1 {2 DDV V000000000000000

" Algoritmi di Iteration 2 [~ 0..0000“‘“00
classificazione eration 3| VOO0 SD V0709009

= Fase di progettazione ' : : :

= Risultati sperimentali fteration k-n—> @ 0990 9090000000000000 9

= Conclusione e sviluppi < All data >
futuri
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Accuratezza classificatori

120
=  (Obiettivo dello studio

=  Raccolta dei dati

100
100
= Paradigmi di 90,27
: 81,42
apprendimento 80 7523 7523 77,88
= Algoritmi di
: : 60
classificazione
= Fase di progettazione
40
= Risultati sperimentali
24,77 24,77 2 1n
= Conclusione e sviluppi 20 18,58 :
: 9,73
futuri
L :
KNN

Ada Boost Logit Boost Decision Tree

[e)

Naive Bayes One R

m Classificati correttamente B Non classificati correttamente
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=  (Obiettivo dello studio

SVILUPPI FUTURI

=  Raccolta dei dati

= Paradigmi di

apprendimento » Realizzare un dispositivo unico e stabile che permetta
di ottenere foto migliori

= Algoritmi di o : : : : .4
2 * Integrare il sistema di classificazione in progetti di

classificazione analisi dell’immagine
= Fase di progettazione * Incrementare / Migliore la lista di classificatori
disponibili

= Risultati sperimentali :
* Incrementare il data set
= Conclusione e sviluppi

futuri
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